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Wprowadzenie

Przewidywanie a prognozowanie

Metoda prognozowania — rodzaje metod i prognoz
Czy mozna prognozowac przysztosc — efektywnosc
informacyjna rynku?

Funkcje prognoz: decyzyjna, aktywizujaca,
informacyjna

Mikroekonomiczny wymiar prognoz gospodarczych

System informacji rynkowej a prognozy



Metody / modele szeregéow czasowych

Model szeregu czasoweqgo.

Model szeregu czasowego traktuje sie jako czarng
skrzynke.

Prawidtowosci: w strukturze szeregu czasowego:
trend, wahania cykliczne, sezonowosc¢, przypadkowe
Y =1(1C,S,E)

Rodzaje modeli

Czy to wystarcza do przewidzenia przysztosci?



Przyktadowe prawidlowosci

ceny zywca wieprzowego




Cel badan empirycznych:

m Zbadanie witasciwosci i prawidtowosci szeregow
czasowych wybranych miesiecznych cen surowcow

rolnych,

m Ocena zdolnosci prognostycznych modeli szeregow

czasowych,

m Whnioski co do przydatnosci modeli szeregow
czasowych do krotkookresowego prognozowania

cen surowcow rolnych.



Modele ARIMA (p.d,q)(P,D,Q)

Yt ¢ T ¢1Yt—1 T ¢t—2Yt—2 ity ¢th—p ] chYt—S ] (DzYt—zs Tt CDPYt—PS ]
Tg+ 91@—1 T Hze[—z t..t qu(—q I eﬁ—s I eZeI—ZS t...t @Qe(—QS

Y, Y. Y, .Y, - Wartas¢ zmiennej w momencie/okresigt -1t -2,...t - p,

P — rzad autoregresji oznaczgy maksymalne opmienie zmiennej obfaianej,
% ¢..--¢, - parametry modelu autoregresyjnego,

e - btedy (reszty) modelu, tzw. biaty szum.

g — raad sredniej ruchomej oznaczay maksymalne jej ogbienie,

6, 6,...6, — parametry modelfredniej ruchome],

® | © oznaczg sezonowe parametrygzi odpowiednio:
autoregresyjnejdredniej ruchomej.

¢B)P(B>)(1-B)" (1-B%)"Y, =@ +6(B)O(B>)g



Model regARIMA

@B)®(B%)(1-B)" (1-B>)°Y, =¢ +6(B)O(B")g
= Model RegARIMA

¢(B)®(B°)1-B)' @-B°)’lY -=8X,)=6(B)o(B)e
Y,— oryginalny szereg czasowy,
B - parametr przy i-tej zmiennej objasniajacej,
X, — i-ta zmienna objasniajaca:

m Obserwacje nietypowe: AO, TC, LS, RP

m Efekty dni roboczych

m Efekt Wielkanocy
m Inne

m  0Ogolny cel komponentu ,,reg”: usuniecie

nieliniowosci z oryginalnego szeregu



Metody sezonowej korekty danych
X-12-ARIMA i TRAMO/SEATS

m Cel metod:
= analiza trendu i wahan nieregularnych

m estymacja i usuwanie czynnika sezonowego z szeregu
czasowego

m prognoza krotkookresowa
m ROzne sposoby estymacji komponentow szeregu
CZasowego:
= model ARIMA (TRAMO/SEATS)
= filtry ad-hoc sredniej ruchomej (X-12-ARIMA)

m Obie metody dokonujg wstepnej korekty szeregu
czasowego o efekty dni roboczych, obserwacje
odstajgce, wptyw czynnikow zewnetrznych
(rozszerzony model ARIMA)

m Metody rekomendowane przez Eurostat.
m Demetra +.



Miesieczne ceny skupu pszenicy
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Ceny pszenicy - porownanie czynnikow

sezonowxch
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Ceny pszenicy -

model regARIMA (1,1,0)(0,1,1)

o Odchylenie i
Parametr Wartosc ctandardowe Statystyka t
MODEL ARTIMA (1.1.0)(0.1.1)
AR(1) 0.6745 00337 -12.56
SMA(L) -0.8513 00490 -17.38
Fegresory

AO[7.1995] 00335 0.0170 5,02
LS[8.2000] -0.1805 0,0254 6,36
L5[11.2003] 0,1516 00280 5,42
L5[8.2004] -0.3073 0,0254 -10.84
LS[7.2005] 0,1548 0,0252 4,78
L5[2.200%] 0.1131 0,0283 3,59
L5[8.2009] -0.1280 00292 -4.38
L5[8.2010] 0,1352 00295 4.58
EP [07.2007 -09.2009] 04329 0,0549 1.89




Miesieczne ceny skupu zywca
wieprzowego w Polsce
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Ceny zywca wieprzowego — porownanie

czxnnikéw sezonowxch
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Ceny zywca wieprzowego - model
regARIMA (1,1,0)(0,1,1)

Parametr Wartosc¢ Odchylenie Statystyka t

standardowe v

AR(1) -0,2199 0.0709 -3,10

SMA(1) -0.8840 0.0449 -19,70

Regresory

Easter effect 0,0190 0,0087 2,18

TC [02.1999] 0.1862 0.0383 4.86

AQO [08.1999] 0,1104 0.0276 4,00

AO [06.2004] 0.0826 0.0275 3,01

AO [06.2010] 0.0961 0.0281 3.43




Dokladnosc¢ prognoz ex post

= Analiza prognoz ex post: marzec 2008- marzec 2011

m Btedy obliczono za pomoca:

<1Y.~Y
MAPE = %(; y U (1100%
3 t

gdzie:

k — liczba wykonanych prognoz ex post,
Yt - realizacja zmiennej Y w momencie ¢,
Yt — prognoza zmiennej Y nha moment ¢.

m  Porownanie z prognozami naiwnymi oraz prognozami
Zespotu ekspertow ARR



Prognozy ex post cen pszenicy -
regARMA Tramo Seats

Prognozy ex post
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Bltedy ex post proghoz cen pszenicy

Error %

Ex post errors - wheat prices
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Bltedy ex post proghoz cen
wieprzowiny

Error %

Ex post errors - pig prices
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Podsumowanie

= Modele szeregow czasowych pozwalaja na
formutowanie wnioskow w zakresie
prawidlowosci ksztaltowania cen: trendu,
wahan cyklicznych, czy sezonowosci.

s Wejscie do UE miato wptyw na zmiany
wzorcow i zmiany poziomow cen.

s Modele szeregow czasowych stanowic¢ moga
narzedzie prognoz krotkookresowych na
okres do 3 miesiecy.



Podsumowanie

= Proghozy budowane na podstawie modeli
szeregoOw czasowych sa generalnie mniej
doktadne niz prognozy formutowane na
podstawie opinii ekspertow.

s Metody szeregow czasowych moga stanowic
zrodto wiedzy o prawidtowosciach natomiast
prognozy generowane z ich udziatem powinny
by¢ merytorycznie ocenianie/korygowane
przez ekspertow.

= Proghozowanie jest bardziej sztuka niz nauka.



Dz ekuje za uwage



